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Motivagao: O Brasil produz cerca de 29 milhdes de toneladas de aglcar por ano o que o torna o maior produtor mundial[ILLOVO]. 100% desta produgéo € extraida
da cana-de-agUcar, uma monocotiledénea produzida no Brasil desde a época colonial onde os métodos utilizados no plantio e na colheita sdo ainda bastante
empiricos, baseados em conhecimentos histéricos dentro das usinas.

Observando a pouca utilizagéo pratica destes dados histéricos, Buarque [BUARQUE98] idealizou em sua dissertagdo, um sistema de suporte a decisdo na colheita
da cana-de-acucar que utilizou redes neurais artificiais (RNA).

Obijetivo: identificar a melhor configuragcédo de uma rede neural artificial a ser utilizada em X

um sistema de suporte a decisdo do corte da cana-de-aglUcar. Para isso foram

necessarios estudos de varios aspectos que interferem em um sistema neural artificial, xz\

dentre estes aspectos foram investigados o numero de camadas escondidas e seus XaN neurénio

respectivos neurdnios, o algoritmo de treinamento, a taxa de aprendizado, entre outros.
Comparagdes também foram realizadas com outros trabalhos relacionados e mostraram a

e

A . Y
relevancia desta pesquisa.
Redes Neurais Artificiais: As redes neurais artificiais ou simplesmente redes neurais sao
modelos baseados na arquitetura e no funcionamento do cérebro humano. A caracteristica i
que tornou o cérebro humano inspiragéo para o desenvolvimento deste modelo artificial,
foi o fato de o cérebro ser uma maquina de processamento macigamente paralelo. Figura 1 —Modelo gréfico de um neurdnio artificial
Redes Neurais apresentam-se, atualmente, como uma abordagem alternativa aos
métodos estatisticos tradicionais na solugdo de problemas de previsdo de séries Funcgéao de Ativagao
temporais[VALENCA]. De forma geral, as redes neurais podem solucionar problemas de ; Onde:
inteligéncia artificial, dotando-se de comportamentos atribuidos a estruturas neurais W -
bioldgicas, como aprendizado, descobertas e até mesmo falhas.[01] Y = f Z H/{- : X,- - 9 Wi = pesos de cada S'rjaf)se'
p *X; — Entradas do Neurénio
O Neurénio Artificial: Warren McCulloch e por Walter Pitts, um neuroanatomista e um *O - bias
matematico, respectivamente idealizaram o primeiro neurénio artificial inspirando-se em
seu homénimo biolégico em 1943 [TRO1]. Depois disso varios trabalhos foram L
desenvolvidos na area, que vem se desenvolvendo ao longo dos anos. Calculo do Erro Médio
O neurdnio artificial utiliza-se de uma regra de propagacédo e uma funcéo de ativacéo, 1 <& )
uma simples forma de representar o neurbnio bioldgico. Observe na figura 1 uma ‘u{SE _ _z(d % )3 Onde:
representagdo grafica desta estrutura, onde Xi sdo as entradas do neurénio, Wi sdo os iy - f 1 +d, — Saida desejada

pesos de cada sinapse da estrutura, e y é a saida do neurdnio. n =1 +0,— Saida gerada pela rede

Ciclos | N°de Neurdnios Apl.'l;zxr;diz MSE PCC TCH FIBRA
Camada | Camada VARIAVEIS | ESTE TRABALHO | [PACHECO05] | [BUARQUEYS]
01 02 Acerto(%) | Acerto(%) | Acerto(%) Finan 38 36 38
1000 38 0 0,6 0,01171 95317 78,453 92,816 camada 01 10 6 nao disponivel
3000 38 0 0,1 0,01165 95,525 79,061 92,603 da 02 0 q nao disponivel
3000 38 0 0.2 0,01137 95,389 79,341 92,837 .
Saida 3 3 3
15000 38 0 0,4 0,01150 95,456 79,005 93,008 T i
Fune. Ativ. Log Log nao disponivel
40000 10 0 0,4 0,01170 85352 79,515 92275 — -
2795 38 0 0,4 0,01188 | 95401 79,475 92,736 TX APREND 0.4 0.1 ndo disponivel
Tabela 1 — Melhores Resultados CICLOS 2795 10000 nao disponivel
Tabela 3 — Comparagao das configuragdes das redes neurais
Conclusdo — Os Experimentos realizados melhoraram significativamente a performance Resultados pce* TCH* Fibra*
da rede. Esta melhoria pode ser comprovada quando comparado com o artigo de Eote Trabalho 9552 7951 9300
Pacheco [PACHECOO05], onde o fato da rede necessitar de menos ciclos de treinamento, : i !
e utilizar uma taxa de aprendizado maior, significa que o treinamento é feito de forma [PACHECO05] 95,62 78,07 92,52
mais agil (sem perda significativa de qualidade). Em relagdo a dissertagdo de Buarque BUARQUEOS 9533 2920 8068
[BUARQUED98], podemos observar uma melhora com relagéo a taxa de acerto das redes. [ Q 1 . : ;

Tabela 2 — Comparagio de Resultados
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